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OGOLNA CHARAKTERYSTYKA PRZEDMIOTU

Przynalezno$¢ do grupy/bloku przedmiotéw Przedmiot specjalnosciowy
Status przedmiotu Obowiazkowy

Jezyk prowadzenia zajeé Polski

Usytuowanie modutu w planie studiéw - semestr Semestr VI

Wymagania wstepne

Bazy danych, Wstepna eksploracja i
przygotowanie danych do analiz, Od-
krywanie zwigzkéw w danych wielo-
wymiarowych

Egzamin (TAK/NIE) NIE
Liczba punktéw ECTS 3
Forma - . laborato- . :
. " wyktad ¢wiczenia . projekt inne
prowadzenia zajeé¢ rium
Liczba godzin
w semestrze 6 18




EFEKTY UCZENIA SIE

Svmbol Odniesienie do
Kategoria y Efekty ksztatcenia efektow
efektu .
kierunkowych
Student zna podstawowe metody Text Mining do struktu-
WO01 |ryzacji informacji tekstowych i automatycznej analizy ID1_WO05
dokumentow tekstowych oraz zna ich zastosowanie.
W02 Student zna narzedzie SAS Text Miner oraz wybrane D1 W13
darmowe oprogramowanie do eksploracji danych. -
Student ma wiedze na temat poszczegoinych metod
Wiedza statystycznych przydatnych w analizie danych niestruk-
. . ID1_WO02
W03 | turalnych oraz zna ich przyktadowe zastosowania pro- -

L R : . ID1_WO09
wadzgce do znalezienia zaleznosci pomiedzy tymi da- -
nymi.

Student rozumie koniecznos$¢ przeksztatcania dokumen-
W04 | tow tekstowych oraz zna rézne rodzaje reprezentacii ID1_W13
tekstu.
Uo1 Student,potrafl wykonac¢ proste zgdanla konwersji do- ID1 UO5
kumentéw tekstowych do wektoréw cech. —
Student potrafi dokona¢ klasyfikacji zbioru dokumentéw
, o \ ID1_U06
U022 |tekstowych z wykorzystaniem odpowiednich algorytméw D1 U16
Umieietnosci i narzedzi. -
1? Student potrafi dokona¢ grupowania zbioru dokumentow D1 U06
U03 | tekstowych za pomocg odpowiednich algorytmow i na- -
rzedzi ID1_U16
uo4 Student potrafi samodz_lelme pozyskiwa¢ odpowiednie D1 UOL
dane tekstowe do analizy. —
Kompetencje KO1 Student rozumie potrzebe ciggtego poszerzania wiedzy ID1 KO1
spoteczne z obszaru Data Mining i Text Mining. —

TRESCI PROGRAMOWE

Forma
zajec

Tresci programowe

wykfad

1

. Wprowadzenie do metod analizy danych niestrukturalnych. Techniki Data Mining,

Text Mining, Web Mining i ich zastosowanie. Wprowadzenie do SAS Text Miner.

2.

Wstepna analiza danych tekstowych. Proces doskonalenia reprezentacji doku-
mentéw (tokenizacja, stopwords, stemming/lematyzacja).

3.

Modele reprezentacji tekstu. Model przestrzeni wektorowej (macierz TFM, funkcje
wazgce macierz TFM, miary odlegtosci dla reprezentacji wektorowej). Transfor-
macja danych tekstowych (redukcja wymiaréw macierzy czestosci).

Metody eksploracji danych — grupowanie dokumentéw. Hierarchiczne i niehierar-
chiczne metody grupowania. Grupowanie dokumentéw tekstowych za pomoca al-
gorytmow aglomeracyjnych i podziatowych.

Metody eksploracji danych — klasyfikacja tekstu. Tworzenie tezauruséw.
Zapoznanie z innym oprogramowaniem do analiz dokumentow tekstowych (np.
Rapid Miner, R).

Sprawdzian koncowy, podsumowujgcy.

laboratorium

Zapoznanie ze srodowiskiem SAS Text Miner. Identyfikacja zrédet oraz pozyski-
wanie danych tekstowych do analiz. Wczytywanie danych tekstowych w réznych
formatach i przetwarzanie zbioru dokumentéw w celu utworzenia repozytorium do
analiz — korpusu.

Wstepne przetwarzanie pozyskanych danych tekstowych (korpusu) w srodowisku
SAS. Eliminacja nieistotnych wyrazéw (stop word) oraz redukcja do rdzenia lub
formy podstawowej (stemming, lematyzacja) w celu doskonalenia reprezentacji
danych tekstowych.




3. Wektorowa reprezentacja danych tekstowych w srodowisku SAS. Metoda N —
gram. Macierz term-frequency (TF). Ocena waznosci stbw w macierzy — prze-
ksztatcenia czestosci wystepowania stéw (funkcje wazgce).

4. Opracowanie raportu. Sprawozdanie z wykonania prac z ¢wiczen nr 1-3. Poréw-
nanie wptywu testowanych metod przetwarzania dokumentéw na jako$¢ uzyski-
wanych wynikéw. Whnioski i zalecenia.

5. Analiza dokumentéw tekstowych w srodowisku SAS — grupowanie dokumentéw
korpusu. Ekstrakcja cech dokumentow, wybér miary odlegtosci. Grupowanie z wy-
korzystaniem algorytmow hierarchicznych.

6. Analiza dokumentéw tekstowych w Srodowisku SAS — odkrywanie tematéw w
korpusie. Modelowanie tematyczne.

7. Opracowanie raportu. Sprawozdanie z wykonania prac z ¢wiczen nr 5-6. Poréw-
nanie testowanych algorytméw grupowania. Wnioski i zalecenia.

8. Analiza dokumentéw tekstowych w srodowisku SAS — tworzenie modelu predyk-
cyjnego w celu przypisania tematu do kazdego z dokumentéw korpusu. Przygoto-
wanie zbioru danych uczacych, ocena btedu klasyfikacji.

9. Analiza dokumentéw tekstowych w srodowisku SAS — wptyw parametréw konfigu-
racyjnych procesu wektoryzacji dokumentéw tekstowych na jakos¢ klasteryzacii i
klasyfikaciji.

10.Opracowanie raportu. Sprawozdanie z wykonania prac z ¢wiczenh nr 8-9. Porow-
nanie testowanych algorytmoéw klasyfikaciji. Wnioski i zalecenia.

11.Zapoznanie z innym oprogramowaniem do analiz dokumentow tekstowych (np.
Rapid Miner, R).

12.Eksperymenty badawcze dla poréwnania analiz TM realizowanych w wybranych
Ssrodowiskach programistycznych.

13.Realizacja projektu indywidualnego — opracowanie modelu analizy danych tek-
stowych. Okreslenie celu analizy, zebranie i przygotowanie zbioru danych teksto-
wych dotyczgcych wybranego zagadnienia. Import plikéw do srodowiska SAS i
utworzenie zasobdéw SAS.

14.Realizacja projektu indywidualnego — sporzadzenie podstawowego modelu Text
Mining, ocena wstepnych rezultatéw, zastosowanie wybranej metody klasteryza-
Cji.

15.0Opracowanie raportu. Sprawozdanie z wykonania prac z ¢wiczen nr 12-13. Wnio-
ski i zalecenia.

METODY WERYFIKACJI EFEKTOW UCZENIA SIE

Symbol
efektu

Metody sprawdzania efektéw ksztatcenia (zaznaczyc x)

Egzamin Egzamin

ustny pisemny Kolokwium Projekt Sprawozdanie Inne

wo1

X

w02

w03

W04

X
X
X

uo1

uo2

uo3

uo4

XX | X | X

K01




FORMA | WARUNKI ZALICZENIA

For.m’a Forma zaliczenia Warunki zaliczenia
zajeé
. : Uzyskanie co najmniej 50% punktéw ze sprawdzianu kon-
wyktad zaliczenie z oceng
cowego.
Uzyskanie co najmniej 50% punktéw z realizacji i raporto-
laboratorium | zaliczenie z oceng wania zadan na ¢wiczeniach, bedgc cztonkiem zespotu
dwuosobowego.

NAKLAD PRACY STUDENTA

Bilans punktéow ECTS
. . e Jed-
Lp. | Rodzaj aktywnosci Obciazenie studenta nostka
w C L P S
Udziat w zajeciach zgodnie z planem studiéw 5 - h
Inne (konsultacje, egzamin) 2 2 h
Razem przy bezposrednim udziale nauczyciela
oy 28 h
akademickiego
Liczba punktow ECTS, ktorg student uzyskuje
4, przy bezposrednim udziale nauczyciela aka- 1,1 ECTS
demickiego
Liczba godzin samodzielnej pracy studenta 47 h
Liczba punktéw ECTS, ktora student uzyskuje
; . 1,9 ECTS
w ramach samodzielnej pracy
Naklad pracy zwigzany z zajeciami o charakte- 56 h
rze praktycznym
Liczba punktéw ECTS, ktora student uzyskuje
. . 2,3 ECTS
w ramach zaje¢ o charakterze praktycznym
Sumaryczne obciazenie pracg studenta 75 h
10, Punkty ECTS za n.10du.t N 3 ECTS
1 punkt ECTS=25 godZzin obcigzenia studenta
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